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◆提出GAT-LSTM，该模型适用于图结构数据的序列建  
  模（例如，交通流预测）； 
◆首次在真实城市路网做大规模对比实验，该模型在 
  城市路网流量预测任务上取得最好的效果。 

该解决方案的创新点 
◆使用基于注意力机制的Graph Attention Network  
  来获取图中空间依赖； 
◆通过将Graph Attention Network引入LSTM中，提 
  出GAT-LSTM，可以同时获取图中的时空依赖； 
◆使用Encoder-Forecaster框架，构建端到端的城市 
  路网交通流量预测模型。 

概述 

困难 

●由于天气、交通事故、集会活动等因素，城市路网 
  交通流具有高度的非线性和动态性； 
●在大规模城市路网中，交通流具有复杂的时空依赖； 
●目前对于交通流的研究大多数集中在高速路网，相比 
  之下，城市路网研究较少。 

目标 

●构建大规模城市路网交通流数据集； 

●城市路网交通流量预测任务上达到可实用效果。   

模型 
Graph Attention Network 基于注意力机制，可以动态的获取节点之间的关联度，并对节点特征进行变换。 

Graph Attention LSTM 将Graph Attention Network引入LSTM，该网络可以动态地获取图中空间依赖和时间依赖；使用
GAT-LSTM构建的Encoder-Forecaster模型是一个端到端的预测城市路网交通流量的模型 

成果 

在贵阳市路网流量数据集中测试结果 注意力机制可以使得GAT-LSTM可以动态的
计算路口之间的关联度，从而应对多种情况 

路口之间注意力系数的变化 

正常情况下的预测 早高峰时间的预测 发生交通事故情况下的预测 


