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Introduction

Approach

• 一个开源软件(OSS)的持续优化依赖于参与
其中的开发人员，但是许多开发者可能无法
长期参与一个开源项目。因此为了保证开源
软件的生命力，需要不断吸引新人。

• 对于新人来说，“从哪开始为项目做贡献？
”是一个阻碍新人加入开源项目的关键挑战
，为了支持新人，GitHub使用了Good First 
Issue(GFI)标签，项目成员可以手动标记合
适的问题供新人解决。然而这一过程往往是
费时费力的。

• 为此，我们针对GFI进行了分析，从中抽取
出了79种特征用于GFI的刻画，并基于这些
特征训练了机器学习模型来识别GFI。

对于每一种特征，我们都在采样数据上进行了假
设检验，

通过分析GFI的特性，从三个维度对其进行
了刻画，三个维度分别是：
• Clearness of Issue Description
 理想情况下，GFI应该有一个清晰的问题描

述，说明问题是什么以及在哪里进行更改
• Complexity of Changes
 理想情况下，GFI涉及较小的更改范围。

• Skills Required
 理想情况下，GFI应该只需要有限的技能，

以便新人能够解决它们。

上表展示了详细的特征信息，在三个维度下
又分为7类共79条特征，对于每一条特征还通过
采样数据进行了假设检验，原假设H0和备择假设
H1分别为：

• H0：某一特征在GFI和非GFI之间无差异。
• H1：某一特征在GFI和非GFI之间有差异。

除此之外，还计算了其效应值以得到更全面
统计结果，具体信息于表中最后一列，有明显差
异的为灰色，在此基础上效应值非Negligible的则
标注为深灰色。

Experiments

研究问题1：抽取出来的特征对于GFI识别的有效
性如何？

提出的识别方法其AUC能够达到0.88，对比已有
的基线有较高的性能提升。

总的来说，所有类别的特征都可以对GFI的预测
有影响，而Semantic特征对预测性能贡献最大。

研究问题2：每一类特征对于GFI识别方面影响程
度如何？

总的来说，结果表明所有特征在预测GFI中都是
有用的，因此建议在模型构建中使用所有特征。

研究问题3：与完整的特征集相比，减少了某类特
征的子集能否有与特征全集相当的性能？

Conclusion

本项工作旨在通过分析Issue的各种特性来识
别GFI和非GFI之间的差异，并为开发者推荐候选
GFI，以减少他们的标识负担。为了实现这一目
标，首先从GitHub上抓取了10个大型项目，并从
中提取了79个特征。定量分析表明，大部分特征
在GFI和非GFI之间存在显著差异。之后，利用这
些特征建立了基于机器学习的模型来预测GFI。
结果表明，这些特征可以很好地为开发人员推荐
候选的GFI。
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