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2. 贡献

针对真实场景中的违禁品检测问题，提
出一个大规模的数据集PIDray。它是目

前规模最大、首个针对蓄意隐藏场景的
违禁品检测基准的违禁品检测数据集

为PIDray提出一个选择性密集注力意网
络(SDANet)。

1. 挑战
X射线强大的穿透力使得物体丢失很多

重要的特征，并且物体重叠增加了检测
的难度。

包裹中存在许多类别的物体，但是并不
能进行完全标注，因此非违禁物品对违
禁物品的检测造成干扰。

自然图像中存在的类内差异、类间不平
衡问题依然存在。

挑战及贡献

违禁品检测数据集

目前的大部分数据集不能满足现实需求，
原因有三个:1)现有数据集只包含少量和
极少数类别的违禁物品。 2)一些真实场
景需要更高级别的标注信息。3)现有数
据集很少对蓄意隐藏数据进行研究。

PIDray包含47677张图片，其中有12类违
禁物品，分别为:枪、刀、扳手、钳子、
剪刀、锤子、手铐、电警 棍、喷雾器、
充电宝、打火机和子弹。

PIDray划分为训练集和测试集，分别包
含29457张(约60%)和18220张(剩余40%)
图像。

根据违禁物体检测的难易程度，测试集
分为容易、困难、隐藏三个子集。
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数据集 年
份 类别

图片 标签
类型 场景 应用 是否公

开总共 正样本 图像 实例 掩码
GDXray 2015 3 8,150 8,150 √ √ Real - C+O √

Dbf6 2017 6 11,627 11,627 √ √ Real - C+O ×

Dbf3 2018 3 7,603 7,603 √ √ Real - C+O ×

Liu et al. 2019 6 32,253 12,683 √ √ Real S C+O ×

SIXray 2019 6 1,059,231 8,929 √ √ Real S C+O √

OPIXray 2020 5 8,885 8,885 √ √ Synth A C+O √

PIDray 2021 12 47,677 47,677 √ √ √ Real S+A+R C+O+I √

Mode Train
Test

Easy Hard Hidden

Count 29,457 9,482 3,733 5,005

Total 47,677

选择性密集注意网络

1. 关键技术（创新点）

选择性密集注意模块从空间和通道两个
角度自适应的学习不同尺度的权重，使
得网络关注重要的特征，而抑制不必要
的特征，更好的融合高层语义特征和浅
层细节特征。

依赖增强模块进一步捕获特征的长距离
依赖，从而将全局上下文特征融入到所
有位置的特征中。
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